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ABSTRACT

KLASIFIKASI TINGKAT ROASTING B1JI KOPI DENGAN EKSTRAKSI
FITUR HUE SATURATION AND VALUE (HSV) MENGGUNAKAN

METODE SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM)

Roasting biji kopi merupakan satu dari beberapa tahapan penting dalam
proses pengolahan kopi yang mempengaruhi rasa dan aroma. Mengingat
beragamnya jenis dan varietas kopi di Indonesia, salah satu tantangannya adalah
mengidentifikasi tingkat roasting biji kopi secara kasat mata. Tingkat roasting
yang berbeda menghasilkan profil rasa yang berbeda pula, sehingga
pengklasifikasian tingkat roasting menjadi penting dalam industri kopi. Penelitian
ini bertujuan untuk mengembangkan model klasifikasi tingkat roasting biji kopi
memanfaatkan ekstraksi fitur dari ruang warna HSV (Hue, Saturation, and Value)
dengan metode Support Vector Machine (SVM). Data yang digunakan berupa citra
biji kopi yang berjumlah 1200 data dengan tiga tingkat roasting: light, medium,
dan dark, yang selanjutnya dilakukan ekstraksi fitur guna menjadi input bagi
model SVM. Model SVM dibangun dengan uji coba pada tiap kernel dengan
berbagai parameter. Pengujian dilakukan pada tiga kernel yakni kernel linear,
polinomial, dan RBF (Radial Basis: Function). | Berdasarkan output pengujian
didapatkan hasil terbaik pada kernel polinomial menggunakan parameter degree
d = 5 dan C = 100: Ditinjau dari confusion: matrix dari model terbaik, SVM
mampu mendeteksi 43 data dengan kelas dark'roast yang diklasifikasikan sebagai
dark roast, 37 data dengan kelas light roast yang diklasifikasikan sebagai light
roast, 39 data pada kelas medium roast yang diklasifikasikan sebagai medium
roast, dan 1 data dengan kelas dark roast yang diprediksi medium roast.
Berdasarkan hasil confusion matrix, diperoleh rata-rata akurasi sebesar (.98,
dengan nilai rata-rata presisi dan recall yang sama yakni 0.98.

Kata kunci: Roasting, Klasifikasi, Ekstraksi Fitur, HSV, SVM, Kernel
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ABSTRACT

CLASSIFICATION OF COFFEE BEAN ROASTING LEVEL WITH HUE
SATURATION AND VALUE (HSV) FEATURE EXTRACTION USING

SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM) METHOD

Roasting of coffee beans is one of several important stages in the coffee
processing that affects flavor and aroma. Given the coffee types and varieties in
Indonesia, the challenges is to identify the roasting level of coffee beans by eye.
Different roasting levels produce different flavor profiles, making roasting level
classification important in the coffee industry. This research build to develop a
classification model of coffee bean roasting level using feature extraction HSV
(Hue, Saturation, and Value) color space and Support Vector Machine (SVM)
method. The data used is in the form of images 1200 coffee beans with three
roasting levels: light, medium, and dark; Which are then extracted to become input
for the SVM model. The SVM model was built by testing each kernel with various
parameters. Tests were conducted on three kernels, namely linear, polynomial, and
RBF (Radial Basis Function) kernels. Based on the test results, the best results are
obtained on the Polynomial Kernel using the degree parameter d = 5 and C = 100.
Judging from the confusion matrix; of the best model, SVM is ab}e to detect 43
data with dark roast class classified asdark roast, 37 ‘data with light roast class
classified as light roast, 39 data in medium roast class classified as medium roast,
and 1 data with dark roast class predicted medium roast. Based on the confusion
matrix results, the average accuracy value is 0.98, with the same average precision
and recall value of 0.98.

Keywords: Roasting, Classification, Feature Extraction, HSV, SVM, Kernel
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