
SISTEM IDENTIFIKASI FAKTOR RISIKO KESEHATAN MATERNAL
DENGAN OUTLIER HANDLING ISOLATION FOREST MENGGUNAKAN

METODE KERNEL EXTREME LEARNING MACHINE

SKRIPSI

Disusun oleh
MOH. ADITYA SIROJUL HILMI

09040221055

PROGRAM STUDI MATEMATIKA
FAKULTAS SAINS DAN TEKNOLOGI

UNIVERSITAS ISLAM NEGERI SUNAN AMPEL
SURABAYA

2025











 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
  

http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/  

ABSTRAK

SISTEM IDENTIFIKASI FAKTOR RISIKO KESEHATAN MATERNAL

DENGAN OUTLIER HANDLING ISOLATION FOREST MENGGUNAKAN

METODE KERNEL EXTREME LEARNING MACHINE

Kesehatan maternal adalah kunci dalam mencegah kematian ibu dan anak
selama kehamilan, persalinan, dan pasca persalinan. Faktor-faktor seperti usia,
tekanan darah, gula darah, suhu tubuh, dan denyut jantung memengaruhi risiko
kematian maternal, yang terbagi ke dalam tiga kategori: risiko tinggi, sedang, dan
rendah kematian maternal. Identifikasi risiko ini penting untuk mencegah
komplikasi kesehatan pada ibu dan anak serta menurunkan angka kematian. Salah
satu metode sering digunakan untuk mengidentifikasi masalah kesehatan adalah
Kernel Extreme Learning Machine (KELM). Sebagai pengembangan dari ELM,
KELM menggunakan fungsi kernel untuk meningkatkan kemampuan klasifikasi
dan akurasi. Data dalam penelitian ini memiliki range data yang tinggi, sehingga
penggunaan outlier handling Isolation Forest dilakukan untuk memperbaiki
kinerja model KELM. Penelitian ini bertujuan untuk mengidentifikasi risiko
komplikasi kehamilan melalui penerapan outlier handling isolation forest dengan
menggunakan metode KELM untuk pendeteksiannya. Penelitian ini menggunakan
uji coba parameter KELM diantaranya menggunakan jenis kernel seperti linear,
polynomial, sigmoid, dan RBF. Selain itu juga menggunakan uji coba koefisien
regulasi 0.1, 1, 10, dan 100, serta uji coba outlier handling Isolation Forest yang
dibandingkan dengan tanpa outlier handling Isolation Forest. Hasil penelitian
menunjukkan model terbaik terletak pada percobaan kernel polynomial dengan
outlier handling Isolation Forest dan koefisien regulasi 0.1. Hasil evaluasi
menghasilkan nilai akurasi sebesar 92.45%, sensitivitas sebesar 91.63%, dan
spesifisitas sebesar 95.83%.

Kata kunci: Confusion Matrix, Isolation Forest, Kesehatan Maternal,
Kernel Extreme Learning Machine.
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ABSTRACT

MATERNAL HEALTH RISK FACTOR IDENTIFICATION SYSTEM

WITH OUTLIER HANDLING ISOLATION FOREST USING THE

KERNEL EXTREME LEARNING MACHINE METHOD

Maternal health is key in preventing maternal and child deaths during
pregnancy, labor, and postpartum. Factors such as age, blood pressure, blood
sugar, body temperature, and heart rate affect the risk of maternal death, which
falls into three categories: high, medium, and low risk of maternal death.
Identifying this risk is important to prevent health complications in the mother and
child and reduce mortality. One method often used to identify health problems is
the Kernel Extreme Learning Machine (KELM). As an extension of ELM, KELM
uses kernel functions to improve classification ability and accuracy. The data in
this study has a high range of data, so the use of outlier handling Isolation Forest is
done to improve the performance of the KELM model. This study aims to identify
the risk of pregnancy complications through the application of outlier handling
Isolation Forest using the KELM method for detection. This research uses KELM
parameter tests including kernel types such as linear, polynomial, sigmoid, and
RBF. In addition, it also uses a trial of regulation coefficients of 0.1, 1, 10, and 100,
as well as a trial of outlier handling Isolation Forest which is compared with no
outlier handling Isolation Forest. The results show that the best model lies in the
polynomial kernel experiment with an outlier handling Isolation Forest and a
regulation coefficient of 0.1. The evaluation results produced an accuracy value of
92.45%, sensitivity of 91.63%, and specificity of 95.83%.

Keywords: Confusion Matrix, Isolation Forest, Kernel Extreme Learning
Machine, Maternal Health.
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